Learning signal processing in Persian language 


Step 5: Wavelet Transform 


ساناز جواهریان 
دانشکده هندسی برق و کامپیوتر دانشگاه ys‏ 


در STFT‏ سیکنال را پز اساس als‏ پایه مثلثاق( sin‏ و (cos‏ بازسازی میکردم تا ale‏ مولفه های فرکانسی Ss‏ 
را شناسایی alte‏ یک مزیت بود»چون مکی ما این توابع را به خوبی ميشناختم. 

اما گاها سیگنال هیچ aS‏ شباهتی به این سیکنال ها ندارد و ما به اصرار ميخواهيم سیگنال را با این توابع باز سازی 
aS‏ ؛نتیجه ی بازسازی قطعا ong lees‏ ی خو از مولفه های فرکانسی موجود در سیکنال باشد. 

علاوه بر آن در STFT‏ عامی محدوده ی فرکانسی سیگنال با یک نای باند ثابت بررسی مىشود .بدمی است ES‏ 
تواند shor‏ باند خود را با محدوده ی فرکانسی سیگنال مطابقت دهد تا رزولیشن فرکانسی متری را توام با رزولیشن زمانی 
مناسب برایان فرام سازد. 

با توجه به مطالب گفته شده»نیاز به یک تبدیل دیگری است که بتواند سیگنال را به وسیله ی توابع پایه ای که بیشترین 
Cals‏ را با سیکنال ڈارف باز سازی WS‏ و علاوه بر ان بتواند با تغیبر cl‏ باند خود در محدوده ی فرکانسی AF‏ 
رزولشن فرکانسی و Gly‏ متری را نسبت به STFT‏ برایان مقدور سازد؛‌این نیاز ها ما را به سمت تبدیل ویولت سوق 
میدهد که با توجه به ساختار خود میتواند این نیاز ها را برطرف کند؛در ادامه بحث به بررسی تبدیل وبولت و انواع آن 
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